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Impact des biais sur les

méthodes de ML



Entrâınement (simplifié) de méthode ML

Données

textes

échantillons

images

mesures
...

entrâınement

Modèle

LLMs

arbres de décision

réseaux de neurones

régressions
...

Les prédictions dépendent fortement des données d’entrainement!
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Type de Biais (non exhaustif)

• Biais de fréquence : certains événements arrivent plus souvent que d’autre

• Biais historique : données historiques reflètent les inégalités historiques

• Biais de représentativité : tendance à la généralisation
• Biais d’appartenance : préférence pour les membres du même groupe

• Biais d’homogénéité de l’exogroupe : tendances à stéréotyper

2



Exemples de données biaisées

• les clients d’un restaurant (les plus aisés vont venir plus souvent) (fréquence)

• les profils des managers d’entreprise autour des années 1900 (historique)

• les supporters d’une équipe de foot qui donnent leur ressentit sur le match

(appartenance)

• des avis de membre d’un groupe politique sur un autre partit (homogénéité)
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Biais directement liés au traitement des données

• Biais de sélection : exemples ne correspondent pas à la distribution réelle
• Biais de couverture : données non représentatives

• Biais de non-réponse : données non représentatives dû à la non participation

• Biais d’échantillonnage : randomisation non-adéquate lors de la collecte

• Biais de confirmation : interprétation inconsciente des résultats pour

confirmer ses croyances

• Biais de l’expérimentateur : continuer l’entrainement d’un modèle jusqu’à

ce que le résultat valide l’hypothèse initiale
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Exemples de données biaisées

• ne faire des tests de médicament que sur les hommes entre 18 et 65 ans

(couverture)

• les avions qui revenait avec plein de flèches sur les ailes qui à mené à un

renforcement des ailes (les avions touchés au corps ne revenant pas, ce

n’était pas considéré) (non-réponse)

• des données récoltées avec 10 participants pour chaque lettre de l’alphabet

(échantillonnage)
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Dangers pour l’égalité des genres



Génération d’image

”Child in science/art” - ”Male in science/art” - ”Female in science/art”

”Stable Bias: Analyzing Societal Representations in Diffusion Models”, Luccioni et al., NeurIPS Datasets and Benchmarks 2023 6



Traduction

Traduction du Hongrois (non-genré) à l’anglais 7



Recrutement
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Reconnaissance Vocale
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Santé
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Exemple Publicité
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Comment éviter/corriger les biais ?
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Éviter les biais dans les données



Outils pour vérifier la présence de biais

What-if tool by Google

https://pair-code.github.io/what-if-tool/ai-fairness.html
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Outils pour vérifier la présence de biais

UBE algorithm

https://www.aies-conference.com/2019/wp-content/papers/main/

AIES-19_paper_253.pdf

AAAI/ACM conference on AI, Ethics and Society 2019
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Correction a postériori des biais



Correction des biais : Mitigation de Dall-E

https://openai.com/index/

reducing-bias-and-improving-safety-in-dall-e-2/
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Exemple : Stable diffusion vs Dall-E: ”a farmer”

Dall-E

Stable Diffusion
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Exemple : Stable diffusion vs Dall-E : ”a nurse”

Dall-E

Stable Diffusion
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Exemple : Stable diffusion vs Dall-E : ”a manager”

Dall-E

Stable Diffusion
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Pour en apprendre plus

Invisible Women: Exposing data biais in a

world designed for men

par

Caroline Criado Perez
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Conclusion

Comment peut-on lutter contre ces biais?

• Être conscient de l’existence des biais

• Faire attention lors de la collecte de données et la création/publication de

dataset

• Éviter d’introduire de nouveau biais lors de l’utilisation de données
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